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Rappel
3 15/01/2014

 Apprentissage automatique = apprendre un modèle 
formel  à partir de données observées

 Le Machine Learning consiste à créer  un modèle à 
l’aide de données pour permettre à un ordinateur 
d’apprendre à effectuer une tâche spécifique.
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 Le SVM est un modèle d’apprentissage automatique
supervisé qui est principalement utilisé pour les
classifications (mais il peut aussi être utilisé pour la
régression !). L’intuition derrière les Support Vector
Machines est de simplement séparer des données en les
délimitant (créer des frontières ) afin de créer des groupes.
Exemple :
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 Les SVM ont pour objectif de trouver, dans un espace 
de dimension N>1, l’hyperplan qui divise au mieux un jeu de 
donnée en deux. Les SVM sont des séparateurs linéaires, 
c’est-à-dire que la frontière séparant les classes est une 
droite.
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Marge & Vecteurs de Support

 La frontière choisie doit maximiser sa distance avec les 
points les plus proches de la frontière(marge). Les points 
d’entraînement les plus proches de la frontière sont 
appelés vecteurs support. Ils sont appelés comme cela car la 
frontière donnée par un SVM ne dépend que des vecteurs 
support (on peut le prouver mathématiquement).
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Marge & Vecteurs de Support

On suppose d’abord que les données d’apprentissage sont 
linéairement séparables, c’est à dire qu’il existe un hyperplan qui 
sépare les données sans erreur. Dans ce cas, on cherche 
l’hyperplan de marge maximale :

Avec w et b deux inconnus



3 15/01/2014

Marge & Vecteurs de Support

marge = distance du point le plus proche la l’hyperplan
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Fonction Noyau

SVM utilisent différents types de fonctions du noyau. Ces 

fonctions peuvent être de différents types. Par exemple 

 linéaire, 

 non linéaire, 

 polynomiale, 

 fonction de base radiale (RBF)

 sigmoïde

.
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SVM Multi Classes : one vs one 
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SVM Multi Classes : one vs all 
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